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Аннотация: Цель статьи – разработать новый вид маскировки письменной речи автора, такой как искус-
ственная нейросетевая генерация текста, для проведения автороведческих экспертиз и последующих 
исследований. Материалом послужили тексты, выполненные человеком, и тексты, сгенерированные боль-
шой языковой моделью GPT 4.5. Применены методы композиционно-семантического, структурно-
семантического и грамматико-синтаксического анализа текстов, порожденных нейросетью в результате 
выполнения задачи по маскировке письменной речи автора. Данные методы позволили выявить и описать 
дефекты сгенерированных текстов, обусловленные нарушениями в их импликативной и референциальной 
семантике. Раскрыты актуальные вопросы языкового моделирования, возможностей генеративных языко-
вых моделей, основанных на нейросетевых алгоритмах. Отмечена необходимость разграничения текстов 
естественного происхождения и генеративной природы для установления авторства. Установлено наличие 
корреляции между наполнением промпта дополнительными параметрами и результатом решения языковой 
моделью задачи по выполнению маскировки письменной речи автора. Сформулирован перечень типовых 
языковых признаков сгенерированных текстов. Приведены примеры сравнения текстов-оригиналов и тек-
стов, порожденных нейросетью. Перспективы дальнейших исследований заключаются в углубленном изу-
чении возможностей построения нейросетью сложных текстовых структур, включающих черты идиостиля 
автора текста- оригинала, предварительно загруженного в модель, по заданным параметрам промптов, 
а также формирование диагностического комплекса признаков искусственной нейросетевой генерации тек-
ста как нового вида маскировки, в основу которого будет положен перечень типовых языковых признаков 
искусственно сгенерированных текстов.
Ключевые слова: автороведческая экспертиза, нейросети, генерация текста, письменная речь, маскировка 
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Abstract: Artificial neural network text generation may be used to conceal the authorship of a text. As a result, 
experts have to be able to tell the difference between natural and generative tests to establish authorship. 
In this research, human-made texts and texts generated by GPT 4.5 were analyzed using the methods 
of compositional-semantic, structural-semantic, and grammatical-syntactic analysis. The analysis made 
it possible to identify and describe some typical flaws in the AI-generated texts caused by violations in their 
implicative and referential semantics. It revealed some current issues of language modeling and the possibilities 
of generative language models based on neural network algorithms. The quality of the generated text depended 
on additional parameters to the prompt. The article describes linguistic features typical of generated texts 
and provides each case with comparative examples. The prospects for further research lie in an in-depth study 
of complex AI-generated text structures, e.g., preloaded idiosyncratic texts. The practical result may yield 
a diagnostic complex of signs based on a list of typical linguistic features of AI-generated texts.
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Введение
В современном мире искусственный интеллект 
(ИИ) является данностью, функционально доступ-
ной практически каждому рядовому пользова-
телю сети Интернет. Нейронные сети как неотъем-
лемый и активно модернизируемый инструмент 
ИИ получил широкое распространение из-за про-
стоты и доступности использования.

Искусственные нейронные сети представляют 
собой одно из научных направлений исследований 
в области ИИ, которое основано на попытках вос-
произвести нервную систему человека, а именно 
способность программы обучаться и исправлять 
ошибки [Zupan, Gasteiger 1991: 14]. Тем самым 
нейро сети, сообразно системе нейронов головного 
мозга, представлены структурой нейронов иного 
характера – вычислительных элементов, каж-
дый из которых имеет несколько входов- синапсов  

и один выход-аксон [Бурнашев, Аламова 2023: 259]. 
В настоящее время нейросети применяются 
для решения широкого ряда задач, в том числе 
лингвистических: анализ настроений (sentiment 
analysis), распознавание речи (speech recognition), 
информационный поиск (data searching), машин-
ный перевод (machine translation) и др. Данные 
задачи традиционно объединяются исследо-
вателями в междисциплинарное направление, 
вобравшее в себя принципы машинного обучения 
и лингвистики, – Natural Language Processing (NLP) 
[Тельпов, Ларцина 2023: 47]. Одна из областей при-
менения NLP – генерация текстов разнообразных 
жанров, объемов и свойств посредством исполь-
зования таких генеративных языковых моделей, 
как большие языковые модели (Large Language 
Model – LLM).

https://www.elibrary.ru/author_profile.asp?spin=5323-8641
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Стремительное развитие LLM стало возможным 
благодаря достижениям в области машинного обу-
чения, увеличению вычислительных мощностей 
и совершенствованию алгоритмов оптимизации  
[Zhang et al. 2021: 108; Vaswani et al. 2017]. Изначально 
обработка естественного языка базировалась на ста-
тистических методах – модели скрытых марков-
ских процессов и n-граммных моделях [Jurafsky, 
Martin 2009: 211]. Однако такие подходы были 
ограничены в понимании контекста и генерации 
осмысленных текстов. Прорыв в этой области про-
изошел с появлением нейронных сетей и особенно 
рекуррентных нейронных сетей (Recurrent Neural 
Network – RNN), которые позволили моделям учиты-
вать последовательную природу текстовых данных  
[Sutskever et al. 2014: 3107].

Наиболее распространенные и удобные для поль-
зователей генеративные языковые модели, раз-
работанные компаниями OpenAI и Google, – GPT 
и BERT – основаны на нейросетевых алгоритмах. 
Указанные модели уже продемонстрировали спо-
собность не только к воспроизведению естествен-
ного языка, но и его генерации на уровне, близ-
ком к человеческому. По мере продолжающегося 
роста технологических возможностей генера-
тивных языковых моделей актуализируется 
и проблема переосмысления статуса человека 
как единоличного, безальтернативного субъекта 
создания текстов на естественном языке. Это вле-
чет за собой зарождение новых постгуманисти-
ческих, постчеловеческих концепций существо-
вания и употребления языка и дискурсивных 
практик в сфере теоретических лингвистических 
исследований [Зырянова, Чернавский 2024: 145]. 
Вместе с тем российские исследователи отмечают 
роль генеративных языковых моделей в медиа
культуре XXI в. и их влияние на процессы коммуни-
кации [Солдаткина, Чернавский 2023: 44], а также 
их использование в сфере цифровизации нормо
творчества [Гуляева 2023: 115].

В то же время повышение доступности, увели-
чение степени распространения и, как следствие, 
бесконтрольный характер использования больших 
языковых моделей провоцирует соответствующие 
вызовы для проведения прикладных исследований. 
Одним из таких вызовов является область авторо-
ведческой экспертизы, решающей в том числе диа-
гностическую задачу выявления признаков маски-
ровки письменной речи автора.

В авторо ведении под маскировкой письменной 
речи понимается сознательное изменение автором  

текста формально-содержательной (смысловой) 
и языковой структуры своей письменной речи 
с целью скрыть от адресата информацию о своей 
личности или дать заведомо ложную информа-
цию [Рубцова и др. 2013: 23]. На сегодняшний день 
маскировка письменной речи условно разделяется 
на три основных вида: подстройка под письмен-
ную речь конкретного лица, искажение письмен-
ной речи (за счет снижения уровня грамотности, 
изменения уровня культуры речи, нейтрализации 
письменной речи), имитация авторства (женщины, 
мужчины, лица молодого, пожилого возраста и кон-
кретных профессий) [Огорелков 2020: 67].

Однако ситуация повсеместного использования 
нейросетевых чат-ботов, которые решают задачу 
генерации текстов, порождает возможность их при-
менения, например, в деструктивных целях сокры-
тия личности автора и создания конфликтогенных 
текстов от имени иного лица. При этом на дан-
ном этапе развития лингвистика и автороведение 
не располагают разработанным инструментарием  
(устойчивый комплекс признаков), позволяющим 
разграничить естественные и сгенерированные 
тексты, а также апробированным на достаточном 
корпусе текстов данных видов и доступных для при-
менения специалистов без использования дополни-
тельных технических средств.

Таким образом, цель статьи – разработать новый 
вид маскировки письменной речи автора, такой 
как искусственная нейросетевая генерация текста. 
Под ней мы понимаем составление текста доку-
мента от имени другого лица с использованием 
текс тового генератора. Для достижения поставлен-
ной цели необходимо, во-первых, выявить возмож-
ности генеративных языковых моделей к выполне-
нию маскировки предварительно загруженной в них 
письменной речи автора текста. Во-вторых, уста-
новить типовые языковые признаки искусственно 
сгенерированных текстов, которые при проведении 
дальнейших исследований будут положены в основу 
диагностического комплекса признаков искусствен-
ной нейросетевой генерации текста как нового вида 
маскировки.

Несмотря на то что специалисты в области соз-
дания и применения LLM, постоянно совершен-
ствуя данный инструмент, уделяют много внима-
ния настройке параметров генеративной языковой 
модели [Фищева и др. 2023], разработке эффек-
тивных методов управления генерацией текста 
[Ostyakova et al. 2023], в том числе и контролю каче-
ства коротких текстов [Кривошеев и др. 2021: 118], 
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оценке уровня доверия и др., сгенерированные 
нейро сетями тексты все же характеризуются нали-
чием определенных семантических дефектов, 
называемых специалистами в области NLP галлю-
цинациями. Под ними понимаются определенные 
нарушения в семантическом устройстве сгене-
рированных текстов, т. е. несоответствие между 
входными данными и полученным результатом, 
фактологические отклонения, нерелевантные 
фрагменты в сгенерированных текстах [Maynezet 
al. 2020: 1907; Floridi, Chiriatti 2020: 685]. Кроме 
того, учеными отмечается неспособность языко-
вых моделей выстраивать долгосрочные семан-
тические зависимости в тексте, что иногда при-
водит к «вырождению» текста [Mikhaylovskiy, 
Churilov 2023].

Тем не менее большие языковые модели, осно-
ванные на нейросетевых алгоритмах, вполне 
успешно демонстрируют возможности генера-
ции связного и когерентного текста, оперативно 
реагируя на запрос пользователя и существенно 
меняя дискурсивные, жанровые и смысловые 
характеристики текста при внесении минималь-
ных корректировок в предмет запроса. Проблемы 
порождения когерентного текста генеративными 
моделями детально исследовались А. В. Козловским, 
Я. Э. Мельником, В. И. Волощуком. Они отмечают 
относительно постоян ное выявление изъянов сге-
нерированных текстов при наиболее подробном 
анализе, а также указывают на существенный недо-
статок автоматической генерации текстов – учет 
исключительно семантики слов, что закономерно 
создает проблемы с логичностью повествования 
и, следовательно, требует учета контекстуаль-
ного окружения спорных лексем и словосочетаний 
[Козловский и др. 2022: 161].

Непрекращающееся технологическое развитие 
нейросетевых алгоритмов, совершенствование 
параметров генерации текста, способность язы-
ковых моделей к самообучению позволяют зна-
чительно сократить сроки и увеличить качество 
процесса по устранению семантических дефектов 
в сгенерированных текстах. Однако работа с прак-
тическим материалом в ходе проводимого нами 
исследования показала, что сгенерированные тек-
сты все же характеризуются неточностью факто
логической информации, нарушением лексической 
валентности слов, семантической аномальностью 
и иными маркерами, позволяющими отличить текст 
генеративной природы от текста естественного 
происхождения.

Методы и материалы
Материал исследования – письменные тексты, разде-
ленные нами на два кластера: первый – тексты быто-
вого и политического дискурса, выполненные чело-
веком, выявленные в том числе с использованием  
Национального корпуса русского языка (n = 100); 
второй – тексты, сгенерированные большой языко-
вой моделью GPT 4.5, основанной на нейросетевых 
алгоритмах (n = 100).

Модель GPT была разработана OpenAI в 2018 г.  
Благодаря постоянному усовершенствованию 
на сегодняшний день она является наиболее мощным 
инструментом для обработки и генерации текстов 
на естественном языке (последняя версия – GPT 4.5).  
Данная нейросеть состоит из трансформаторов 
нескольких уровней, которые обрабатывают есте-
ственные тексты и генерируют на их основе когерент-
ные выходные данные [Тельпов, Ларцина 2023: 48], 
и обучается в два этапа: предобучение на большом 
объеме текста и дообучение на конкретных задачах 
[Radford et al. 2018].

Технология проводимого нами исследования 
включала два этапа:

I. Выполнение маскировки письменной речи 
автора посредством формулирования запроса 
для языковой модели GPT 4.5. Используемые тек-
сты естественного происхождения (порожденные 
человеком) цельные, связные, завершенные; выпол-
нены на русском языке; вербальный объем включает 
не менее 100 словоформ.

II. Сравнение естественного и сгенерированного 
текстов, в ходе которого выявлены возможности 
генеративных языковых моделей к выполнению 
маскировки письменной речи автора текста, пред-
варительно загруженного в модель, и установлено 
наличие типовых языковых признаков искусственно 
сгенерированных текстов.

Применены методы композиционно-семантиче-
ского, структурно-семантического и грамматико-
синтаксического анализа текстов, сгенерированных  
в результате выполнения задачи по речевой 
маскировке. Данные методы позволили выявить 
и описать дефекты сгенерированных текстов, 
порожденные нарушениями в их импликативной 
и референциальной семантике.

Результаты
В рамках исследования специального подхода потре-
бовалось формулирование промпта для большой 
языковой модели GPT 4.5, содержащего указание 
произвести маскировку письменной речи текста-
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оригинала, загружаемого в модель. Промпт – запрос, 
инструкция-подсказка, посредством которой ста-
вится задача для языковой модели [Глазова и др. 
2024]. Так, с помощью естественного языка пользова-
телем формулируетcя, задается роль и отправляется  
на вход модели текстовый запрос, который она обра-
батывает, а затем подбирает наиболее вероятный 
и точный ответ, соответствующий входным данным 
[Стецик 2024: 157].

Таким образом, именно от качества сформули-
рованного промпта зависит результат генерации 
текста моделью. Исследователи отмечают, с одной 
стороны, необходимость формулирования распро-
страненного промпта путем включения в его состав 
коммуникативной роли, которую модели необхо-
димо реализовать, указания контекста коммуника-
ции, приведения примеров для облегчения процесса 
генерации [Стецик 2024: 159], а с другой – указывают 
на важность лаконичного и структурированного 
высказывания, закладываемого в основу промпта 
[Алексеева, Алексеев 2024: 53].

Промпты были условно разделены:
1.	Простые: ограничивались побудительным 

высказыванием, содержащим установку на генера-
цию нового текста от имени автора текста-ориги-
нала, загруженного в модель, и имели следующее 
содержание: Сгенерируй текст от имени автора 
текста, содержащегося в файле «оригинал.docx».

2.	Сложные: формулировались с обязательным  
изменением темы текста-оригинала, указанием 
роли, установкой на сохранение орфографиче-
ских, пунк туационных, лексических (особенно 
в случае конфликтогенной направленности текста-
оригинала) особенностей идиостиля автора перво-
начального текста, и имели следующее содержание: 
Представь, что ты автор текста, содержащегося 
в файле «оригинал.docx». Напиши жалобу на маль-
чика, который обижает сына автора текста, имити-
руя его идиостиль. Сохраняй орфографические и пун-
ктуационные ошибки автора изначального текста.  
Не будь вежлив.

Проведение подобной дифференциации пром-
птов на основании наличия / отсутствия задаваемых 
в них параметров позволило подтвердить прямую 
зависимость между наполнением промпта и резуль-
татом выполнения языковой моделью маскировки 
письменной речи автора первоначального тек-
ста посредством генерации нового. Так, при исполь-
зовании простого промпта модель генерировала 
семантически аномальный текст (табл. 1).

Данные таблицы 1 показывают, что в результате 
выполнения моделью маскировки письменной речи 
автора порожденный нейросетью текст, напротив, 
утратил черты авторского идиостиля, хотя и остался 
правильным в структурно-семантическом отно-
шении. Общая структура сгенерированного текста, 
а также имеющаяся в нем избыточность  анцеляриз-
мов и штампов свойственна официально- деловому 
или публицистическому функциональному сти-
лям. Текст-оригинал же выполнен в разговорно-
обиходном стиле. Данное явление можно объяснить 
тем, что, во-первых, модель обучалась на меди-
цинских, юридических и экономических текстах; 
во-вторых, промпт не содержал конкретных ука-
заний относительно сохранения черт идиостиля 
автора перво начального текста, его орфографиче-
ских, пунктуационных, лексико- грамматических  
особенностей.

В целом модель способна сгенерировать грам-
матически и композиционно-семантически пра-
вильный, т. е. когерентный текст, построенный 
по модели текста-оригинала. При этом порожден-
ной нейросетью текст содержит значительное коли-
чество семантических аномалий (Ваши действия 
явно продиктованы злом; Я как неравнодушный граж-
данин и человек, чувствующий себя рабом Божьим) 
и грамматически аномальных предложений (Почему 
остановка у жилого дома оказалась менее важной?; 
Явно, что вы отмыли деньги).

В свою очередь результат решения языковой 
моделью задачи по маскировке письменной речи 
автора при применении сложного промпта был 
более релевантен. Так, сгенерированный текст 
характеризуется не только структурно-семантиче-
ской правильностью, когерентностью, отсутствием 
семантических аномалий, но и сохраняет черты 
идиостиля автора текста-оригинала, о чем свиде-
тельствует наличие жаргонизмов и просторечий 
на лексическом языковом уровне (шараге, сто-
ловке), пунктуационных особенностей (отсутствие 
знаков препинания в конце предложений, входящих 
в состав числового списка), элементов разговорно-
обиходного функционального стиля (табл. 2).

В результате сравнения текстов естественного 
происхождения и текстов, сгенерированных языко-
вой моделью (посредством использования как про-
стых, так и сложных промптов) в ходе решения задачи 
по маскировке письменной речи автора, нам удалось 
сформулировать перечень типовых языковых при-
знаков текстов, порожденных нейросетью:
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Табл. 1. Фрагмент генерации текста посредством применения простого промпта 
Tab. 1. Text generated using a simple prompt

Оригинал Нейросеть

В Департамент транспорта и развития  
дорожно-транспортной инфраструктуры1

Вы, продажные чиновники, обещали нам новые автобусы. 
А в итоге что? Их стало меньше. Если раньше у нас было четыре 
автобуса (740, 280, 742, 738), то сейчас их три, а по выходным 
вообще два. Вы серьезно думаете, что если вы смените номера 
автобусов все сразу плясать начнут и никто ничего не заме-
тит? И сколько же денег вы, безбожники, отмыли, чтобы 
просто изменить номера автобусов? Теперь из-за того, что 
вы убрали 742 автобус мне приходится добираться на двух 
автобусах до электрички с сумками. А это не так уж и просто. 
И знаете что? Мне нравится, что вы решили не останавли-
ваться на автобусах. Вы решили мне окончательно испортить 
жизнь и убрали остановку около моего дома. Скажите мне 
пожалуйста, чем вы думали. То есть по вашей логике оста-
новка, которая находится у гаражей, где никогда никого нет 
куда нужнее, чем остановка у жилого дома? 
Вами руководит Сатана!
<…>
Неравнодушный гражданин и раб божий

Департамент транспорта и развития  
дорожной инфраструктуры,

Я, как неравнодушный гражданин и человек, чувствующий 
себя рабом Божьим, вынужден выразить свое возмущение 
по поводу текущей ситуации с транспортом в нашем районе. 
Ваши обещания о новых автобусах оказались лишь красивыми 
словами, потому что на деле их стало меньше. Ранее у нас 
было четыре маршрута (740, 280, 742, 738), а теперь осталось 
только три, и то по выходным – всего два. Вы действительно 
считаете, что смена номеров автобусов изменит ситуацию 
и никто не заметит, что стало хуже? Явно, что вы отмыли 
деньги, заменяя номера автобусов вместо реального улуч-
шения транспортного обслуживания.
Теперь из-за исчезновения 742 автобуса мне приходится 
добираться до электрички на двух автобусах с сумками, 
что крайне неудобно. А еще вы решили лишить нас остановки 
у моего дома, заменив ее на остановку, которая находится 
у гаражей, где никогда никого нет. Как вы можете объяснить 
такую нелепость? Почему остановка у жилого дома оказалась 
менее важной?
Ваши действия явно продиктованы злом.
<…>
Неравнодушный гражданин и раб божий

1  Здесь и далее авторские орфография и пунктуация сохранены.

Табл. 2. Фрагмент генерации текста посредством применения сложного промпта 
Tab. 2. Text generated using a complex prompt

Оригинал Нейросеть

Кротову Д. С., ректору вуза

В вашей шараге происходит полный беспредел!
1.	сначала вы набираете много студентов, а после сбора 

денег отчисляете их с первого или второго курса
2.	бюджетные места достаются «элите» – детям судей
3.	преподаватели:

	– старики, которые ведут информатику, а сами не умеют 
пользоваться компьютером

	– не дают знаний, не читают лекции в полном объеме, 
а на семинарах спрашивают, как с профессоров

<…>
Кротов, жди проверок!
Такое же письмо я отправил в Министерство образования 
и науки РФ, Департамент образования города Москвы, 
чтобы закрыли наконец эту лавочку по сбору денег!

Кротову Д. С., ректору вуза

В вашей шараге происходит полный беспредел!
1.	еда в столовой отвратительная – блюда несвежие, иногда 

даже тухлые
2.	меню однообразное, студентам приходится давиться 

одним и тем же каждый день
3.	цены неоправданно завышены, за такие бабки можно 

поесть в нормальном кафе
4.	персонал грубит студентам, не соблюдает санитарные 

нормы
<…>
Кротов, жди проверок!
Такое же письмо я отправил в Роспотребнадзор и Депар-
тамент здравоохранения города Москвы, чтобы навели 
наконец порядок в вашей столовке!
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1.	 Избыточность штампов и канцеляризмов 
(В связи с вышеописанным; Позвольте мне выра-
зить глубокую озабоченность; Дело в том, что; 
В целях доведения до вашего сведения; Невозможно 
не задаться вопросом); лишних словоформ вне тре-
бований контекста (занимается скрытым наблюде-
нием вместо втайне наблюдает).

2.	 Нарушение правил использования степени 
сравнения прилагательного (Остановка у жилого 
дома оказалась менее важной); лексической валент-
ности слов (Ваши действия явно продиктованы 
злом); грамматической сочетаемости при исполь-
зовании разговорных слов и жаргонизмов (Еще раз 
ты припаркуешь свою помойку здесь, и одной запиской 
под дворниками это не отделается, мудила); правил 
употребления предлогов перед согласными (С вто-
рого раза это начинает дико бесить).

3.	 Наличие случаев языковой интерференции – 
дословного перевода синтаксической конструкции 
с английского языка на русский (Наш разговор с ним 
потерял контроль как Our communication with him lost 
control); значительного количества вводных слов 
и конструкций (Кроме того; Вместе с тем; Вероятнее 
всего; По всей видимости; Представляется).

Следует также отметить, что ряд выявленных 
признаков не связан с проявлением семантиче-
ской аномальности, а обусловлен объективными 
причинами функцио нирования языковой модели 
GPT (ее базовым языком является английский). 
В связи с этим в числе выявленных признаков 
наблюдаются случаи межъязыковой интерферен-
ции, нарушение правил употребления предлогов 
перед согласными и т. п.

Заключение
В ходе проведенного экспериментального иссле-
дования было установлено наличие корреляции 
между наполнением промпта дополнительными 
конкретизирующими параметрами и результатом 
решения языковой моделью задачи по выпол-
нению маскировки письменной речи автора 
перво начального текста посредством генера-
ции нового. Так, использование простого пром-
пта при постановке перед языковой моделью 
задачи по выполнению речевой маскировки пока-
зало свою несостоятельность: сгенерированный 
текст характеризуется наличием семантических 
дефектов и аномалий и практически не содержит  

характерных черт идиостиля автора текста-
оригинала. При этом формулирование сложного 
промпта позволяет достичь качественно реле-
вантного результата генерации: модель успешно 
выполняет речевую маскировку, но текст может 
содержать избыточность штампов и канцеляриз-
мов, элементы языкового калькирования и т. д.

Вместе с тем стоит отметить, что в настоя-
щий момент большая языковая модель GPT 4.5  
демонстрирует способность к генерации текстов, 
отличающихся грамматической, структурно-
семантической и композиционной правиль-
ностью, при этом независимо от сложности 
заданного промпта. Данное обстоятельство свиде-
тельствует о наличии потенциальной возможности 
выполнения маскировки письменной речи автора 
в целях сокрытия своей личности посредством 
применения нейро сетевых генеративных инстру-
ментов рядовым пользователем сети Интернет. 
Это актуализирует проведение дальнейшей раз-
работки искусственной нейро сетевой генерации 
текста как нового вида маскировки письменной  
речи автора.

Перспективы дальнейших исследований заклю-
чаются в углубленном изучении возможностей 
построения нейросетью сложных текстовых струк-
тур, включающих черты идиостиля автора текста-
оригинала, предварительно загруженного в модель, 
по заданным параметрам промптов, а также фор-
мирование диагностического комплекса призна-
ков искусственной нейросетевой генерации тек-
ста как нового вида маскировки, в основу которой 
будет положен перечень типовых языковых призна-
ков искусственно сгенерированных текстов.
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